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Chúng ta có thể sử dụng thuật toán phương tiện chính và khởi tạo ba điểm ngẫu nhiên và thực hiện phép đo khoảng cách này cho mỗi ngôi nhà và chỉ định các ngôi nhà vào một cụm bất kỳ khi nào khoảng cách là nhỏ nhất và chúng ta tiếp tục quá trình đo khoảng cách và chỉ định khoảng cách đó vào cụm cho đến khi các giá trị này hội tụ.
Nhiệm vụ quan trọng nhất đối với bất kỳ nhà khoa học dữ liệu nào không phải là nhớ thư viện nào là bắt buộc hoặc mã nào theo hiểu biết của tôi, điều quan trọng nhất mà nhà khoa học dữ liệu nên nhớ là khi bạn được giao một vấn đề kinh doanh trước tiên, bạn phải có thể hiểu được đó là loại vấn đề gì, liệu đó có phải là vấn đề học có giám sát hay học không giám sát vì đó là vấn đề học có giám sát, liệu nó có thuộc loại hồi quy hay loại hồi quy logistic hay không. Nếu bạn có thể đưa ra những quyết định này thì để triển khai thuật toán, bạn sẽ thấy rất hữu ích trên thực tế, scikit-learn sẽ có mã ban đầu cho hầu hết mọi thuật toán. Vì vậy, bạn không cần phải nhớ dòng mã và thuật toán.
Tất cả những gì bạn có thể làm là sau khi được giao một vấn đề. Bạn sẽ có thể xác định loại vấn đề nào thường gặp trong học tập không giám sát và đặc biệt là trong các mô hình kiểu k-means. Chúng tôi sử dụng phương pháp khuỷu tay này như một chỉ báo hoặc trợ giúp. Bạn hiểu rằng có lẽ là một con số mà chúng ta nên bắt đầu để bắt đầu triển khai cuối cùng cho mô hình của bạn, vì vậy Think sẽ cung cấp cho bạn trực giác.
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SSD hoạt động như thế nào là viết tắt của tổng bình phương lỗi và ý nghĩa thực sự của nó là nếu tôi quay lại một chút, giả sử bạn đã xác định được hai cụm này. Vì vậy, tổng bình phương lỗi sẽ là bạn lấy tâm và đo khoảng cách cho các điểm liên quan đến cụm này.
Vì vậy, bạn đo khoảng cách cho mỗi điểm trong nhóm màu cam và một số Bình phương tất cả các khoảng cách và cùng một bài tập được thực hiện cho các điểm màu xanh lam và bất kỳ số tổng nào xuất hiện sau khi thực hiện bài tập này. Bạn sẽ nhận được tổng số lỗi bình phương là bao nhiêu. Và nếu bạn có hai cụm, bạn sẽ có một số và chỉ để trực giác, tôi đang nói rằng đây là tổng bình phương là một trăm và đó chỉ là trực giác và ví dụ. Tôi lấy con số này để giúp bạn. Giả sử có thêm một cụm mà ai đó đã xác định ở đây và cả ba điểm này đều thực hiện điều đó.
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Nó có màu xanh lam, nhưng tôi thấy cả ba điểm này đều thuộc về phân đoạn cụ thể này. Và phần còn lại của các điểm này vẫn giữ nguyên như trước và như chúng ta đã thấy với hai cụm, một số bình phương sẽ là một trăm khi chúng ta có ba, bạn có thể thấy rằng các điểm này hơi xa cụm cụ thể này.
[image: ]

Vì vậy, nếu tôi thực hiện với ba cụm, khoảng cách này sẽ ít hơn một chút vì bây giờ tôi có một điểm gần hơn với các điểm này và bất kỳ lỗi hoặc khoảng cách nào mà ba điểm này cộng lại, nó sẽ ít hơn một chút vì cụm ở đây và giả sử khoảng cách này giảm xuống còn 95. Tôi chỉ đang bịa ra một số con số. Vì vậy, có lẽ điều đó cho tôi biết rằng tổng bình phương đang giảm và có lẽ tôi đang tìm thấy các cụm gần hơn hoặc gần hơn với các điểm dữ liệu thực tế.
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Và như bạn biết rằng nếu tôi tăng số lượng cụm trong quần thể, khoảng cách này hy vọng sẽ giảm xuống và khoảng cách này có thể tăng lên 0 và tại thời điểm nào khoảng cách này có thể tăng lên 2-0 khi mỗi Điểm trở thành một Cụm Tự thân, vì vậy nếu giả sử tôi có 20 điểm dữ liệu ở đó và tôi chỉ định rằng mỗi điểm là một cụm trong chính nó.
Sau đó, chỉ cần đo khoảng cách từ điểm đó sẽ là 0 và SSD tổng thể sẽ trở thành 0, vì vậy nó có thể bắt đầu từ một số rất cao nhưng nó sẽ giảm dần theo từng điểm cụm hoặc cụm. Bạn sẽ thêm vào dữ liệu của mình. Vì vậy, đường này đôi khi được gọi là phương pháp khuỷu tay, thực tế là nó cho bạn thấy rằng khi bạn có một cụm thì đây là khoảng cách. 
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» Finally, k-means clustering algorithm converges.

» Divides the data points into two clusters clearly visible in orange and blue.
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Choosing The Number Of Clusters

The Elbow Method :

First of all, compute the sum of squared error (SSE) for some values of k (for example 2, 4, 6, 8, etc.). The SSE is

defined as the sum of the squared distance between each member of the cluster and its centroid.

Mathematically: )
SSE =Y, Yee, dist(z, )

L]
If you plot k against the SSE, you will see that the error decreases as k gets
larger, this is because when the number of clusters increases, they should be Best Number of Clusters
At the “Elbow”

smaller, so distortion is also smaller.

i.e., Distortion
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The idea of the elbow method is to choose the k at which the SSE decreases

abruptly.
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How Clustering Works?

Initialization » Finally, k-means clustering algorithm converges.

» Divides the data points into two clusters clearly visible in orange and blue.
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