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rằng bạn đo khoảng cách của tất cả các ngôi nhà từ điểm đã chọn ban đầu. Vì vậy, hãy nói rằng bạn thực hiện khoảng cách của ngôi nhà này từ điểm đã chọn và một lần nữa từ đó đối với mỗi ngôi nhà từ điểm khởi tạo ngẫu nhiên này, chúng ta Đo khoảng cách từ điểm đã chọn hoặc điểm đã khởi tạo và bất kỳ vị trí ngôi nhà nào và xem khoảng cách nào là nhỏ nhất hoặc khoảng cách nào nhỏ hơn so với khoảng cách khác từ điểm ban đầu đã chọn để chúng ta có thể dễ dàng thấy rằng khoảng cách này nhỏ hơn khoảng cách này và điểm này sẽ được chỉ định cho nhóm cụ thể này.
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Bước khởi tạo đầu tiên là khởi tạo nhiều tâm điểm như nhiều cụm bạn cần và trong Bước thứ hai, bạn thực hiện gán cụm và trong gán cụm, cách thực hiện là bạn đo khoảng cách từ các điểm đã khởi tạo này và xem bất kỳ nơi nào có khoảng cách nhỏ nhất và sau đó gán ngôi nhà này cho phân đoạn hoặc cụm cụ thể đó. Vì vậy, bài tập này đã được thực hiện cho từng ngôi nhà và chỉ cố gắng hiển thị cho một vài ngôi nhà trong số chúng và dựa trên khoảng cách. Bài tập đã hoàn tất. Vì vậy, màu này cũng biểu thị những gì chúng ta đã làm là sau khi đo khoảng cách cho mỗi ngôi nhà từ các điểm ban đầu mà chúng ta đã chỉ định Những điểm này cho cụm này và những Điểm Xanh này cho Cụm thứ hai. Và sau khi chỉ định này hoàn tất, nó sẽ di chuyển tâm. Vì vậy, những gì chúng ta sẽ làm là lấy tâm của tất cả các điểm đã chọn
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và sau đó nó sẽ di chuyển tâm từ điểm trước đó đến Điểm tiếp theo dựa trên phép gán mới, phép gán này đã hoàn thành và sau đó những gì đã được thực hiện là cùng một bài tập đã được thực hiện trước đó về phép gán cụm mà chúng ta đo khoảng cách của mỗi ngôi nhà từ tâm nên khoảng cách từ tâm này và tâm này và bất cứ nơi nào giá trị nhỏ nhất của nó gán nó vào cụm cụ thể đó và quá trình này đã được lặp lại một lần nữa cho cả tâm và một khi khoảng cách được đo lại trên tâm được cải thiện hoặc thay đổi, quá trình gán đã được bắt đầu. 
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Vì vậy, sau khi bạn đã di chuyển và sau đó đo khoảng cách và sau đó phép gán cũng thay đổi giống như đã thực hiện trong bước trước và chúng ta tiếp tục quá trình này cho đến khi chúng ta đạt đến Điểm khác mà sự thay đổi trong phép gán này đã dừng hoàn toàn.
Optimization:
[image: ]Vì vậy, sau khi chúng ta đã đạt đến loại địa điểm này hoặc loại tình huống này, trong đó nhiều lần bạn đo khoảng cách từ tâm
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đến các điểm khác nhau, tâm của bạn không thay đổi bài tập này hoặc điểm này được gọi là mô hình của bạn đã hội tụ và tại thời điểm đó, bạn có thể nói, được rồi, tất cả các nhóm này có một nhóm các điểm này hoặc các ngôi nhà này. Vậy đây là một cụm và cụm thứ hai là cụm này?
Vậy đây là cách k-means hoạt động. Nó có nhiều ứng dụng khác nhau. Có một hàm có sẵn trong thư viện scikit-learn. Bạn có thể thử triển khai nó với mục đích giới thiệu cho bạn ví dụ này về học tập không giám sát Wars mà chúng ta sẽ có hai thuật toán xuất phát từ phần học tập không giám sát của máy học và đây sẽ là máy boltzmann hạn chế và bộ mã hóa tự động hoạt động theo phương pháp tương tự của không giám sát.
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Học theo cách tương tự như cách chúng ta đã thảo luận lúc đầu về vị trí của các trường học này.
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How Clustering Works?

Initialization » Finally, k-means clustering algorithm converges.

» Divides the data points into two clusters clearly visible in orange and blue
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Choosing The Number Of Clusters

The Elbow Method :

First of all, compute the sum of squared error (SSE) for some values of k (for example 2, 4, 6, 8, etc.). The SSE is

defined as the sum of the squared distance between each member of the cluster and its centroid.

Mathematically: i
SSE =5, Y., dist(z,c.)*
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If you plot k against the SSE, you will see that the error decreases as k gets \
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The idea of the elbow method is to choose the k at which the SSE decreases Number of Clusters

abruptly.
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How Clustering Works?

Initialization » Compute the distance between the data points and the cluster centroid initialized.

»  Depending upon the minimum distance, data points are divided into two groups.
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How Clustering Works?

Initialization > Compute the mean of blue dots.
» Reposition blue cluster centroid to this mean.

Cluster assignment » Compute the mean of orange dots.

» Reposition orange cluster centroid to this mean.
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How Clustering Works?

Initialization » Repeat previous two steps iteratively till the cluster centroids stop changing their
positions.

Cluster assignment

Move centroid
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