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Vì vậy, ở đây chúng ta hãy lấy một trường hợp sử dụng trong đó chúng ta có một số thông tin về một số khách hàng

[bookmark: _zg0gziv7g43z]Logistic Regression Use Case:
[image: ]
trong tập dữ liệu trông như thế này, chúng ta có một số ID khách hàng hoặc ID người dùng giới tính của khách hàng hoặc người dùng tuổi của họ ước tính mức lương hàng tháng. Vì vậy, bạn có thể nghĩ đến bất kỳ loại tiền tệ nào là INR hoặc đô la và liệu người dùng này có mua SUV hay không.
Vì vậy, như tôi đã nói trước đó, biến phụ thuộc ở đây là 0 và 1, vì vậy đó là giá trị rời rạc hoặc giá trị phân loại, mà chúng ta cần dự đoán kết thúc các tính năng mà chúng ta sẽ sử dụng trong mô hình tuổi và ước tính của chúng ta.
Chúng ta đã thảo luận về hồi quy tuyến tính tại sao chúng ta cần một loại thuật toán hồi quy logistic.
Sẽ là một quá trình đơn giản nếu tôi lấy mua hàng làm giá trị số 0 và 1 và tôi lấy một số tính năng đầu vào như tuổi
và mức lương ước tính và bạn sẽ đúng khi nói rằng ở một mức độ nào đó
đây là khả năng thực hiện. Vì vậy, có hai vấn đề chính phát sinh nếu chúng ta làm theo điều này và một số bạn có thể giúp tôi những vấn đề có thể xảy ra nếu tôi thử sử dụng hồi quy tuyến tính để giải quyết loại vấn đề này, nhưng một hạn chế mà tôi có thể nghĩ đến là ở đây.
Tôi đang tìm kiếm một đầu ra có thể cung cấp cho tôi một số loại xác suất mà ngôi nhà đó. Có khả năng là tôi sẽ mua một sản phẩm hoặc dịch vụ. Vì vậy, một điều mà giới hạn hoặc hạn chế với xác suất là các điều khoản xác suất phải nằm trong khoảng từ 0 đến 1 và 0 biểu thị rằng không có xác suất hoặc không có khả năng xảy ra sự kiện và một điều có nghĩa là chắc chắn rằng sự kiện sẽ xảy ra. 
Không có khả năng nào chúng ta có thể có các giá trị xác suất nhỏ hơn 0 hoặc lớn hơn 1 vì vậy nếu tôi đang lắp một môxg hình tuyến tính lấy cột đã mua làm biến phụ thuộc của mình thì giá trị của tôi là vì hồi quy tuyến tính không có những hạn chế như vậy có thể vượt qua các giá trị này Vượt quá 1 hoặc nhỏ hơn 0. Vì vậy, điều tôi yêu cầu là tôi lắp mô hình theo cách tương tự, giống như tôi đã làm hồi quy tuyến tính theo phương trình mà tôi đã sử dụng trước đó.
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Sau đó, tôi muốn thông tin sẽ đến từ các tính năng của tôi theo cách tương tự. Nhưng thực ra tôi muốn đây là lý do tại sao phải ánh xạ tới các giá trị từ 0 đến 1 và với giới hạn mà chúng ta vừa nói đến, xác suất phải nằm trong khoảng từ 0 đến 1, không được vượt quá 1 và nhỏ hơn 0. Tôi cần tìm cách để có thể ép buộc hoặc ép buộc giá trị y này, giá trị này sẽ xuất phát từ phương trình này và tôi ép buộc phải phù hợp với các giá trị từ 0 đến 1.
Vì vậy, để giải quyết vấn đề này. Có một hàm gọi là hàm kích hoạt sigmoid sẽ được sử dụng rộng rãi trong học sâu của chúng ta cũng như ở nhiều nơi khác. Nhưng hồi quy logistic xuất phát từ chính hàm kích hoạt này, là một hàm trông giống như thế này, giá trị đầu ra sẽ là 1 chia cho 1 cộng với e mũ trừ X và X thực tế không phải là một trong các bit đầu vào, bất kỳ giá trị nào chúng ta đưa vào và nếu bạn đưa bất kỳ giá trị nào vào phương trình cụ thể này, nó có thể chuyển đổi bất kỳ giá trị nào giữa âm vô cực thành dương vô cực. Nó sẽ ánh xạ giá trị đó giữa 0 và 1 nếu giá trị x mà bạn đang đưa vào đây. Tôi có thể chọn một giá trị khác ít nhất là một tên khác nhưng nếu bạn đưa ra giá trị cực kỳ âm thì đầu ra sẽ rất rất gần với 0 nếu đầu vào này là dương thì đầu ra sẽ gần với 1 nếu giá trị của x đầu vào ở đây trở thành 0 thì đầu ra 1 x 2 sẽ là bao nhiêu vì bất kỳ giá trị nào lũy thừa 0 đều bằng 1 + 1 chia cho 1 cộng 1 sẽ bằng 1 x 2 hoặc Điểm 1/2.
Vì vậy, hồi quy logistic không gì khác ngoài phần mở rộng của chính hồi quy tuyến tính của bạn với một thực tế bổ sung là bạn muốn buộc đầu ra của mình nằm trong khoảng từ 0 đến 1 và để làm được điều đó, bạn đang sử dụng hàm Kích hoạt được gọi là hàm kích hoạt sigmoid hoặc đôi khi. Nó cũng được gọi là hàm kích hoạt logistic để thực hiện cùng một nhiệm vụ. Vì vậy, đây là trực giác đằng sau hồi quy logistic của bạn, trong đó bạn lấy các giá trị của phương trình từ giá trị cắt và các hệ số khác nhau cho đầu vào của mình.
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Và bạn có thể có các đầu ra này giữa 0 và 1. Vì vậy, một khi chúng ta đã hiểu rằng hồi quy logistic không gì khác ngoài phần mở rộng của hồi quy tuyến tính của bạn chỉ với hạn chế về đầu ra được ánh xạ giữa 0 và 1, chúng ta đang dịch chuyển khi bạn đang lắp phương trình hồi quy, chúng ta sẽ có các kịch bản trong đó giá trị sẽ vượt quá một khi nhỏ hơn 0 và để tránh kịch bản. Chúng ta lắp hồi quy logistic với sự trợ giúp của hàm kích hoạt sigmoid, trông giống như thế này và nếu bạn thấy như tôi đã nói khi giá trị của mô hình của bạn vượt quá, hãy nói rằng đây là số không của chúng ta, vì vậy tất cả các giá trị dương và lớn hơn 0, đường cong sẽ đi.
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Tiếp tuyến về phía một và đối với tất cả các giá trị nhỏ hơn 0, nó sẽ tiến về số không và tại vị trí của 0, xác suất là 0,5. Vì vậy, đó là xác suất 50% nếu đầu ra của bạn rất gần với số không hoặc bằng số không.
Vì vậy, hàm kích hoạt sigmoid được sử dụng cho mục đích đó. Nó có thể được sử dụng cho nhiều tình huống. Một trong những ví dụ chúng ta đang lấy là ví dụ liệu ai đó có mua SUV hay không. Nhưng nếu bạn đang cố gắng giải quyết các vấn đề, chẳng hạn như ai đó sẽ nói có hoặc không với một sản phẩm hoặc dịch vụ hoặc liệu điều gì đó là đúng hay sai hoặc cao thấp hoặc bất kỳ danh mục nào khác, nhưng hồi quy logistic có thể dễ dàng được đưa vào cho các vấn đề phân loại đa lớp.
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Và về cơ bản, nếu tôi chỉ giới thiệu rất nhanh về cách thức hoạt động của nó trong phân loại đa lớp, thì nó có loại ánh xạ một lớp đó so với phần còn lại của các lớp khác và sau đó cùng một phép loại suy theo sau đó là lớp nào một sự kiện cụ thể sẽ được liên kết với nhưng vào cuối ngày trước Lớp hoặc danh mục nào thì xác suất là cao nhất. Mô hình sẽ dự đoán rằng nó phải thuộc về lớp cụ thể đó như MSC. Chúng tôi có một số liệu thống kê hoặc tham số để đánh giá mức độ tốt của mô hình của bạn để so sánh
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Logistic Regression

= Logistic Regression produces results in a binary format.

® Itis used for predicting the outcome of a categorical dependent variable based on one or more features.
= Itis most widely used when the dependent variable is binary i.e., the number of availabl@categories is two.

* Some of the usual outputs of logistic regression are:
* Yesand No
* Trueand False
* Highand Low
* Passand Fail
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Use Case -4

= A car company has released a new SUV in the market. Using the historical SUV sales data, they want to
predict what type of people will be interested in buying this new SUV model.

= The dataset looks like:

User ID Gender Age EstimatedSalary Purchased
15624519 Male 19 19000 0
15810944 Male 35 20000 0
15668575 Female 26 43000 0
15603246 Female 27 57000 0
15804002 Male 19 76000 0
15728773 Male 27 58000 0
15598044 Female 27 84000 0
15694829 Female 32 150000 1
15600575 Male 25 33000 0
15727311 Female 35 65000 0
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Use Case - 4

= The problem over here has two outputs, either the customer would like to purchase the SUV or not.

= Aswe can recall, Linear Regression goes through average of all the values which in this case will be only 0

and 1,the linear regression won’t give us best fit as illustrated below:

X-axis

= Solution to this problem will be to clip the linear line at 0 and 1.
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