[bookmark: _ubpr77hpretz] Artificial Intelligence Tutorial for Beginners
[bookmark: _cyqersv9wghx]36.AI vs Machine Learning vs Deep Learning
Nhiều người nhầm lẫn giữa AI machine learning và deep learning, bởi vì, bạn biết đấy, trí tuệ nhân tạo, machine learning và deep learning là những ứng dụng rất phổ biến. Ví dụ, Siri là một ứng dụng của trí tuệ nhân tạo, machine learning và deep learning. Vậy ba thứ này có liên quan như thế nào?
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Chúng có giống nhau không hay mối quan hệ giữa trí tuệ nhân tạo, machine learning và deep learning chính xác là như thế nào?
Đây là những gì tôi sẽ thảo luận. trí tuệ nhân tạo về cơ bản là khoa học để máy móc bắt chước hành vi của con người. Nhưng khi nói đến machine learning, machine learning là một tập hợp con của trí tuệ nhân tạo tập trung vào việc khiến máy móc đưa ra quyết định bằng cách cung cấp dữ liệu cho chúng. Đó chính xác là machine learning. 
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Đây là một tập hợp con của trí tuệ nhân tạo. Mặt khác, deep learning là một tập hợp con của machine learning sử dụng khái niệm mạng nơ-ron để giải quyết các vấn đề phức tạp. 
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Vì vậy, tóm lại, trí tuệ nhân tạo, machine learning và deep learning là các lĩnh vực có sự kết nối với nhau. Machine learning và deep learning hỗ trợ trí tuệ nhân tạo bằng cách cung cấp một tập hợp các thuật toán và mạng nơ-ron để giải quyết các vấn đề dựa trên dữ liệu. Đó là cách AI, học máy và học sâu liên quan với nhau. Tôi hy vọng tất cả các bạn đã xóa tan những hiểu lầm và nghi ngờ của mình về AI, ML và học sâu. Bây giờ chúng ta hãy xem chủ đề tiếp theo, đó là những hạn chế của học máy.
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Bây giờ, hạn chế đầu tiên là máy học không đủ khả năng xử lý dữ liệu có chiều cao.
Đây là nơi đầu vào và đầu ra rất lớn. Vì vậy, việc xử lý và xử lý loại dữ liệu này
trở nên rất phức tạp và tốn nhiều tài nguyên. Đôi khi, điều này còn được gọi là lời nguyền của chiều. Vì vậy, để hiểu điều này theo cách đơn giản hơn, hãy xem hình ảnh hiển thị trên trang chiếu này. Hãy xem xét một đường thẳng dài một trăm thước và giả sử bạn thả một đồng xu ở đâu đó trên đường thẳng.
Bây giờ, bạn có thể dễ dàng tìm thấy đồng xu chỉ bằng cách đi dọc theo đường thẳng.
Điều này rất đơn giản vì đường thẳng này được coi là thực thể một chiều. Bây giờ, tiếp theo, bạn xem xét rằng bạn có một hình vuông dài một trăm thước và giả sử bạn thả một đồng xu ở đâu đó ở giữa. Bây giờ, khá rõ ràng rằng bạn sẽ mất nhiều thời gian hơn để tìm đồng xu trong hình vuông đó so với kịch bản trước đó. Giả sử hình vuông là một thực thể hai chiều. Hãy tiến thêm một bước và xem xét một hình lập phương. Được rồi, giả sử có một khối lập phương 500 yard và bạn thả một đồng xu ở đâu đó giữa khối lập phương này. Bây giờ, việc tìm đồng xu lần này trở nên khó khăn hơn đối với bạn, vì đây là một thực thể ba chiều. Vì vậy, khi chiều của bạn tăng lên, vấn đề trở nên phức tạp hơn. Vì vậy, nếu bạn quan sát thấy độ phức tạp tăng lên theo chiều của bạn, và trong thực tế, dữ liệu chiều cao mà chúng ta đang nói đến có hàng nghìn chiều khiến việc xử lý và xử lý trở nên rất phức tạp. và dữ liệu chiều cao có thể dễ dàng được tìm thấy trong các trường hợp sử dụng như xử lý hình ảnh, xử lý ngôn ngữ tự nhiên, dịch hình ảnh, v.v. Bây giờ trong chính K-means, chúng ta thấy rằng chúng ta có 16 triệu màu có thể. Đó là rất nhiều dữ liệu. Vì vậy, đây là lý do tại sao máy học bị hạn chế. Nó không thể được sử dụng trong quá trình nhận dạng hình ảnh vì nhận dạng hình ảnh và hình ảnh có rất nhiều pixel và chúng có rất nhiều dữ liệu chiều cao.
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Đó là lý do tại sao máy học trở nên rất hạn chế khi nói đến các trường hợp sử dụng như vậy. Bây giờ, thách thức lớn thứ hai là cho máy tính biết các tính năng mà nó cần tìm kiếm sẽ đóng vai trò quan trọng trong việc dự đoán kết quả và đạt được độ chính xác cao. Bây giờ, quá trình này được gọi là trích xuất tính năng. Bây giờ, việc cung cấp dữ liệu thô cho thuật toán hiếm khi hiệu quả, và đây là lý do tại sao trích xuất tính năng là một phần quan trọng của quy trình học máy. Bây giờ, thách thức đối với lập trình viên ở đây tăng lên
vì hiệu quả của thuật toán phụ thuộc vào mức độ hiểu biết sâu sắc của lập trình viên.

Là một lập trình viên, bạn phải cho máy biết đây là các tính năng. Và tùy thuộc vào các tính năng này, bạn phải dự đoán kết quả. Đó là cách học máy hoạt động. Cho đến nay, trong tất cả các bản demo của chúng tôi, chúng tôi thấy rằng chúng tôi đã cung cấp các biến dự đoán. chúng tôi đã cung cấp các biến đầu vào sẽ giúp chúng tôi dự đoán kết quả. Chúng tôi đã cố gắng tìm mối tương quan giữa các biến và chúng tôi đang cố gắng tìm ra biến rất quan trọng trong việc dự đoán biến đầu ra. Vì vậy, đây trở thành một thách thức đối với lập trình viên. Đó là lý do tại sao rất khó để áp dụng mô hình học máy vào các vấn đề phức tạp
như nhận dạng đối tượng, nhận dạng chữ viết tay, xử lý ngôn ngữ tự nhiên, v.v. Bây giờ tất cả những vấn đề này và tất cả những hạn chế này trong học máy đã dẫn đến sự ra đời của học sâu.
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Bây giờ chúng ta sẽ thảo luận về học sâu. Học sâu là một trong những phương pháp duy nhất mà chúng ta có thể vượt qua những thách thức của việc trích xuất tính năng. Điều này là do các mô hình học sâu có khả năng học cách tập trung vào các tính năng phù hợp một cách tự động, điều này đòi hỏi rất ít sự hướng dẫn từ lập trình viên. Về cơ bản, học sâu mô phỏng cách não bộ của chúng ta hoạt động. Nghĩa là nó học từ kinh nghiệm.
Vì vậy, trong học sâu, những gì xảy ra là việc trích xuất tính năng diễn ra tự động. Bạn cần rất ít sự hướng dẫn từ lập trình viên. Vì vậy, học sâu sẽ học mô hình và nó sẽ hiểu tính năng hoặc biến nào là quan trọng trong việc dự đoán kết quả. Giả sử bạn có hàng triệu biến dự đoán cho một câu lệnh vấn đề cụ thể. Làm thế nào để bạn ngồi xuống và hiểu được tầm quan trọng của từng biến dự đoán này sẽ gần như không thể ngồi xuống với quá nhiều tính năng như vậy. Đó là lý do tại sao chúng ta có học sâu. Bất cứ khi nào có dữ liệu có nhiều chiều hoặc bất cứ khi nào dữ liệu thực sự lớn và có nhiều tính năng và nhiều biến dự đoán, chúng ta sử dụng học sâu. Học sâu sẽ tự động trích xuất các đặc điểm và hiểu được đặc điểm nào quan trọng trong việc dự đoán đầu ra của bạn. Đó là ý tưởng chính đằng sau học sâu.

Tôi cũng xin đưa ra một ví dụ nhỏ. Giả sử chúng ta muốn tạo một hệ thống có thể nhận dạng khuôn mặt của những người khác nhau trong một hình ảnh. Được rồi, về cơ bản, chúng ta đang tạo một hệ thống có thể nhận dạng khuôn mặt của những người khác nhau trong hình ảnh. Nếu chúng ta giải quyết vấn đề này bằng cách sử dụng các thuật toán học máy thông thường, chúng ta sẽ phải xác định các đặc điểm trên khuôn mặt như mắt, mũi, tai, v.v. Được rồi, sau đó hệ thống sẽ xác định đặc điểm nào quan trọng hơn đối với người nào. Bây giờ, nếu bạn xem xét học sâu cho cùng một ví dụ, học sâu sẽ tự động tìm ra các đặc điểm quan trọng để phân loại, vì nó sử dụng khái niệm mạng nơ-ron, trong khi trong học máy, chúng ta phải tự xác định các đặc điểm này theo cách thủ công. Đó là sự khác biệt chính giữa học sâuvà học máy. Bây giờ câu hỏi tiếp theo là học sâu hoạt động như thế nào?
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One of the big challenges with traditional Machine Learning models is a process called feature extraction. For
complex problems such as object recognition or handwriting recognition, this is a huge challenge.

Deep Learning

edureka!

S

1010101
1010

Amount of data





image6.png
WHY DEEP LEARNING?

Deep Learning models are capable to focus on the right features by themselves, requiring little guidance from the
programmer. These models also partially solve the dimensionality problem.
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The idea behind Deep Learning is to build learning algorithms that mimic brain.
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