BÀI 1:
[bookmark: _GoBack]1.Machine Learning là gì?
a) Một ngành khoa học máy tính cho phép máy tính học hỏi từ dữ liệu mà không cần được lập trình rõ ràng.
b) Một ngôn ngữ lập trình mới được sử dụng để phát triển ứng dụng AI.
c) Một loại thuật toán để giải quyết các bài toán toán học phức tạp.
d) Một công nghệ mới để tạo ra các tác phẩm nghệ thuật.
2.Machine Learning được sử dụng trong những lĩnh vực nào?
a) Chỉ được sử dụng trong lĩnh vực khoa học máy tính.
b) Được sử dụng trong nhiều lĩnh vực như y tế, tài chính, marketing, v.v.
c) Chỉ được sử dụng trong các sản phẩm công nghệ cao.
d) Không có ứng dụng thực tế.
3.Supervised Learning là gì?
a) Một loại Machine Learning trong đó máy tính học hỏi từ các ví dụ được gắn nhãn.
b) Một loại Machine Learning trong đó máy tính học hỏi từ dữ liệu không được gắn nhãn.
c) Một loại Machine Learning trong đó máy tính tự học hỏi từ các lỗi của mình.
d) Một loại Machine Learning trong đó máy tính được lập trình trước để giải quyết một bài toán cụ thể.
4.Unsupervised Learning là gì?
a) Một loại Machine Learning trong đó máy tính học hỏi từ các ví dụ được gắn nhãn.
b) Một loại Machine Learning trong đó máy tính học hỏi từ dữ liệu không được gắn nhãn.
c) Một loại Machine Learning trong đó máy tính tự học hỏi từ các lỗi của mình.
d) Một loại Machine Learning trong đó máy tính được lập trình trước để giải quyết một bài toán cụ thể.
5.Regression là gì?
a) Một loại thuật toán dự đoán giá trị liên tục.
b) Một loại thuật toán phân loại dữ liệu thành các nhóm khác nhau.
c) Một loại thuật toán tìm kiếm thông tin trên mạng.
d) Một loại thuật toán tạo ra các tác phẩm nghệ thuật.
6.Classification là gì?
a) Một loại thuật toán dự đoán giá trị liên tục.
b) Một loại thuật toán phân loại dữ liệu thành các nhóm khác nhau.
c) Một loại thuật toán tìm kiếm thông tin trên mạng.
d) Một loại thuật toán tạo ra các tác phẩm nghệ thuật.
7.Clustering là gì?
a) Một loại thuật toán dự đoán giá trị liên tục.
b) Một loại thuật toán phân loại dữ liệu thành các nhóm khác nhau.
c) Một loại thuật toán tìm kiếm thông tin trên mạng.
d) Một loại thuật toán tạo ra các tác phẩm nghệ thuật.
8.Non-Clustering là gì?
a) Một loại thuật toán dự đoán giá trị liên tục.
b) Một loại thuật toán phân loại dữ liệu thành các nhóm khác nhau.
c) Một loại thuật toán tìm kiếm thông tin trên mạng.
d) Một loại thuật toán tìm ra quy luật trong dữ liệu hỗn loạn.
9.NumPy là gì?
a) Một thư viện Python dành cho việc xử lý dữ liệu số.
b) Một ngôn ngữ lập trình dành cho việc phát triển ứng dụng AI.
c) Một hệ điều hành dành cho máy tính.
d) Một loại thuật toán dự đoán giá trị liên tục.
10.Matplotlib là gì?
a) Một thư viện Python dành cho việc xử lý dữ liệu số.
b) Một thư viện Python dành cho việc vẽ biểu đồ.
c) Một ngôn ngữ lập trình dành cho việc phát triển ứng dụng AI.
d) Một hệ điều hành dành cho máy tính.
Đáp án: 
a) Một ngành khoa học máy tính cho phép máy tính học hỏi từ dữ liệu mà không cần được lập trình rõ ràng.
b) Được sử dụng trong nhiều lĩnh vực như y tế, tài chính, marketing, v.v.
a) Một loại Machine Learning trong đó máy tính học hỏi từ các ví dụ được gắn nhãn.
b) Một loại Machine Learning trong đó máy tính học hỏi từ dữ liệu không
được gắn nhãn.
a) Một loại thuật toán dự đoán giá trị liên tục.
b) Một loại thuật toán phân loại dữ liệu thành các nhóm khác nhau.
b) Một loại thuật toán phân loại dữ liệu thành các nhóm khác nhau.
d) Một loại thuật toán tìm ra quy luật trong dữ liệu hỗn loạn
a) Một thư viện Python dành cho việc xử lý dữ liệu số.
b) Một thư viện Python dành cho việc vẽ biểu đồ.

BÀI 4:
·  Câu hỏi: Hàm J(θ) dùng để làm gì trong mô hình Linear Regression?
A. Tính toán giá trị đầu vào của mô hình.
B. Xác định số lượng dữ liệu huấn luyện.
C. Đánh giá độ chính xác của mô hình.
D. Xác định số lớp của mô hình.
Đáp án đúng: C
·  ·  Câu hỏi: Gradient Descent có vai trò gì trong quá trình tối ưu hóa mô hình Linear Regression?
A. Tính toán kết quả đầu ra của mô hình.
B. Tăng giá trị của hàm J(θ).
C. Điều chỉnh tham số θ để giảm giá trị của hàm J(θ).
D. Tính toán số lượng mẫu dữ liệu.
Đáp án đúng: C
·  ·  Câu hỏi: Đồ thị của hàm J(θ) trong Linear Regression có dạng gì?
A. Lồi
B. Lõm (convex)
C. Phẳng
D. Đường thẳng
Đáp án đúng: B
·  ·  Câu hỏi: Tại sao trong công thức của hàm J(θ) lại có hệ số 12\frac{1}{2}21​?
A. Để tăng tốc độ huấn luyện.
B. Để đơn giản hóa việc tính toán đạo hàm trong Gradient Descent.
C. Để giảm số lượng mẫu dữ liệu cần thiết.
D. Để tăng kích thước mô hình.
Đáp án đúng: B
·  ·  Câu hỏi: Khi nào giá trị của hàm J(θ) bằng 0?
A. Khi mô hình dự đoán đúng hoàn toàn.
B. Khi dữ liệu không có sai số.
C. Khi số lượng mẫu huấn luyện bằng 0.
D. Khi mô hình overfitting.
Đáp án đúng: A
·  ·  Câu hỏi: Overfitting xảy ra khi nào?
A. Khi mô hình hoạt động tốt trên cả tập huấn luyện và tập kiểm thử.
B. Khi mô hình khớp quá chặt với dữ liệu huấn luyện nhưng không khớp tốt với dữ liệu kiểm thử.
C. Khi mô hình không khớp với cả hai tập huấn luyện và kiểm thử.
D. Khi giá trị J(θ) bằng 0.
Đáp án đúng: B
·  ·  Câu hỏi: Regularization được thêm vào hàm J(θ) để làm gì?
A. Giảm số lượng mẫu dữ liệu.
B. Tránh overfitting bằng cách phạt những tham số θ có giá trị lớn.
C. Tăng giá trị của hàm J(θ).
D. Loại bỏ các tham số θ không cần thiết.
Đáp án đúng: B
·  ·  Câu hỏi: Khi mô hình Linear Regression đang underfitting, điều gì xảy ra?
A. Giá trị J(θ) nhỏ trên cả tập huấn luyện và kiểm thử.
B. Giá trị J(θ) lớn trên cả tập huấn luyện và kiểm thử.
C. Giá trị J(θ) bằng 0 trên tập huấn luyện.
D. Mô hình dự đoán chính xác trên tập kiểm thử.
Đáp án đúng: B
·  ·  Câu hỏi: Công thức của hàm J(θ) cho Linear Regression có liên quan đến sai số nào?
A. Sai số tuyệt đối
B. Sai số bình phương
C. Sai số tích phân
D. Sai số hàm số mũ
Đáp án đúng: B
·  ·  Câu hỏi: Vectorization của hàm J(θ) có tác dụng gì?
A. Tăng độ chính xác của mô hình.
B. Tăng tốc độ tính toán mà vẫn đảm bảo kết quả tương tự hàm J(θ) thông thường.
C. Loại bỏ các sai số trong quá trình dự đoán.
D. Giảm số lượng tham số trong mô hình.
Đáp án đúng: B
BÀI 7:
·  Câu hỏi: Phương pháp Normal Equation được sử dụng để làm gì trong Linear Regression?
A. Tính toán giá trị đầu ra của mô hình.
B. Tìm trực tiếp giá trị tham số θ mà không cần lặp.
C. Xác định số lớp của mô hình.
D. Tăng tốc độ của thuật toán Gradient Descent.
Đáp án đúng: B
·  ·  Câu hỏi: Ưu điểm của Normal Equation so với Gradient Descent là gì?
A. Tính toán nhanh hơn cho tất cả các trường hợp.
B. Không cần lặp lại qua nhiều bước.
C. Yêu cầu ít dữ liệu hơn.
D. Không cần ma trận khả nghịch.
Đáp án đúng: B
·  ·  Câu hỏi: Normal Equation không yêu cầu điều gì so với Gradient Descent?
A. Tính toán ma trận chuyển vị.
B. Feature Normalize (chuẩn hóa đặc trưng).
C. Ma trận khả nghịch.
D. Số lượng tham số θ lớn.
Đáp án đúng: B
·  ·  Câu hỏi: Công thức của Normal Equation là gì?
A. θ=(XTX)−1XTyθ = (X^TX)^{-1}X^Tyθ=(XTX)−1XTy
B. θ=(XT)−1Xyθ = (X^T)^{-1}Xyθ=(XT)−1Xy
C. θ=XT(XTX)−1yθ = X^T(X^TX)^{-1}yθ=XT(XTX)−1y
D. θ=X(XTX)−1XTyθ = X(X^TX)^{-1}X^Tyθ=X(XTX)−1XTy
Đáp án đúng: A
·  ·  Câu hỏi: Khi nào Normal Equation trở nên không hiệu quả?
A. Khi số lượng tham số θ rất nhỏ.
B. Khi dữ liệu đầu vào không tuyến tính.
C. Khi ma trận XTXX^TXXTX không khả nghịch.
D. Khi tập dữ liệu quá lớn.
Đáp án đúng: D
·  ·  Câu hỏi: Trong Normal Equation, ma trận nào cần phải được khả nghịch?
A. XTX^TXT
B. XTXX^TXXTX
C. XyXyXy
D. yXTyX^TyXT
Đáp án đúng: B
·  ·  Câu hỏi: Để xây dựng Normal Equation, cần thực hiện phép toán nào?
A. Ma trận khả nghịch và chuyển vị.
B. Tích phân và đạo hàm.
C. Lặp lại qua nhiều bước.
D. Chuẩn hóa dữ liệu.
Đáp án đúng: A
·  ·  Câu hỏi: Khi ma trận XTXX^TXXTX không khả nghịch, giải pháp thay thế nào được sử dụng trong Normal Equation?
A. Sử dụng Gradient Descent thay vì Normal Equation.
B. Sử dụng hàm số khác thay cho ma trận.
C. Thêm một số nhỏ λλλ vào ma trận XTXX^TXXTX (regularization).
D. Tăng kích thước ma trận XTX^TXT.
Đáp án đúng: C
·  ·  Câu hỏi: Trong điều kiện nào Gradient Descent phù hợp hơn Normal Equation?
A. Khi tập dữ liệu rất nhỏ.
B. Khi tập dữ liệu rất lớn.
C. Khi ma trận XTXX^TXXTX khả nghịch.
D. Khi không cần ma trận khả nghịch.
Đáp án đúng: B
·  ·  Câu hỏi: So với Gradient Descent, Normal Equation có điểm yếu gì?
A. Cần tính toán nhiều hơn.
B. Cần nhiều dữ liệu huấn luyện hơn.
C. Tính toán chậm hơn khi dữ liệu lớn.
D. Yêu cầu thêm bước lặp.
Đáp án đúng: C
BÀI 10 :
·  Câu hỏi: Polynomial features là gì?
A. Là cách thêm các đặc trưng ngẫu nhiên vào mô hình.
B. Là cách kết hợp các feature và thêm các bậc cao hơn cho cùng một feature.
C. Là cách giảm số lượng đặc trưng trong mô hình.
D. Là cách loại bỏ các đặc trưng không cần thiết.
Đáp án đúng: B
·  ·  Câu hỏi: Cách nào dưới đây là một ví dụ của việc tạo polynomial features?
A. Chia các đặc trưng thành nhiều phần nhỏ hơn.
B. Kết hợp hai feature thành một feature mới, như x3 = x1 * x2.
C. Loại bỏ các feature có giá trị nhỏ.
D. Tăng số lượng dữ liệu huấn luyện.
Đáp án đúng: B
·  ·  Câu hỏi: Tại sao cần phải normalize dữ liệu khi thêm các polynomial features?
A. Để tăng tốc độ huấn luyện mô hình.
B. Để tránh tình trạng overload do giá trị của các feature bậc cao tăng quá nhanh.
C. Để loại bỏ các đặc trưng không cần thiết.
D. Để cải thiện độ chính xác của mô hình.
Đáp án đúng: B
·  ·  Câu hỏi: Khi nào tình trạng overfit có thể xảy ra khi tạo polynomial features?
A. Khi tạo quá ít feature.
B. Khi sử dụng các feature có giá trị nhỏ.
C. Khi tạo ra các hàm hθ(x) bậc quá cao.
D. Khi mô hình có quá ít dữ liệu huấn luyện.
Đáp án đúng: C
·  ·  Câu hỏi: Cách khắc phục tình trạng overfit khi tạo quá nhiều polynomial features là gì?
A. Sử dụng thuật toán Regularized linear regression.
B. Tăng số lượng feature.
C. Giảm số lượng dữ liệu huấn luyện.
D. Sử dụng thuật toán Gradient Descent.
Đáp án đúng: A
·  ·  Câu hỏi: Khi thêm các feature bậc cao như x^2 hay x^3, điều gì có thể xảy ra với phạm vi giá trị của các feature?
A. Phạm vi không thay đổi.
B. Phạm vi tăng lên rất nhiều, gây khó khăn cho việc huấn luyện.
C. Phạm vi giảm xuống.
D. Phạm vi trở nên âm.
Đáp án đúng: B
·  ·  Câu hỏi: Lợi ích của việc tạo thêm các polynomial features là gì?
A. Giảm độ phức tạp của mô hình.
B. Cải thiện khả năng dự đoán của mô hình đối với dữ liệu phi tuyến tính.
C. Tăng tốc độ huấn luyện mô hình.
D. Loại bỏ sự phụ thuộc giữa các đặc trưng.
Đáp án đúng: B
·  ·  Câu hỏi: Tại sao không nên lạm dụng việc tạo quá nhiều polynomial features?
A. Vì nó có thể làm giảm tốc độ huấn luyện mô hình.
B. Vì nó có thể dẫn đến tình trạng underfit.
C. Vì nó có thể gây ra overfit, làm cho mô hình hoạt động kém trên dữ liệu mới.
D. Vì nó có thể làm mất dữ liệu.
Đáp án đúng: C
·  ·  Câu hỏi: Khi nào cần sử dụng Regularized linear regression sau khi tạo polynomial features?
A. Khi muốn tăng tốc độ huấn luyện.
B. Khi có quá nhiều dữ liệu.
C. Khi mô hình gặp tình trạng overfit.
D. Khi dữ liệu không đủ lớn.
Đáp án đúng: C
·  ·  Câu hỏi: Ví dụ nào sau đây là một cách tạo polynomial features?
A. Thêm feature mới bằng cách lấy căn bậc hai của feature cũ.
B. Loại bỏ các feature có giá trị nhỏ.
C. Tạo ra feature mới từ kết quả trung bình của các feature khác.
D. Giảm số lượng feature bằng cách nhân chúng với nhau.
Đáp án đúng: A

